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ｌ ｉｍＰ
（
Ｃｎ （

ｘ
）＾ｘ

）

ｎ
＾

ｆ 〇ｏ

滅 （

１尸

１
／
２

、

（

４
ｊ＋ｌ

）

１
／
２

ｅｘｐ

（

４
ｊ＋ｌ

）

－

ｌ Ｑｘ

＾
１
／
４

＇

（

４
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１
／
４ （

－

）
ｉ ｓｔｈｅｓ ｔ ａｎｄａ ｒｄＢ ｅ ｓ ｓｅ ｌｆｕｎｃｔ ｉｏｎ ．
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摘 要 ： 基于经验分布 函 数
（
ＥＤＦ

）
的Ｋｏ ｌｍｏｇｏ ｒｏｖ Ｓｍ ｉ ｒｎｏｖ

 （
ＫＳ

） ，Ｃ ｒａｍｅ ｒ ｖｏｎＭ ｉ ｓ ｅ ｓ
 （
ＣＭ

）
和Ａｎｄｅ ｒ ｓｏｎ

Ｄ ａｒ ｌ ｉｎｇ （
ＡＤ

）
统计量是单变量正态性检验 中 常用 的统计量 ． 本文通过变量 降维方法

，

提 出基于 ＥＤＦ 的广义统

计量来检验高维正态性 ． 通过蒙特卡洛方法模拟 了三种统计量 的近似临界值
，

并基于单变量情形 下统计量 的

近似分布公式研宄 了广义统计量在原假设 下 的近似分布 ． 蒙特卡洛模拟说 明在某些备择假设 下
，

所提 出 的统计

量 比现有方法功效更好 ． 最后
，

本章将提 出 的检验方法应用 于实 际数据验证统计量 的有 效性 ．

关键词 ： 高维
；

特征值分解
；

ＥＤＦ 检验统计量
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